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Аннотация: В данной статье анализируются методы оценки готовой 

продукции, применяющиеся на предприятиях, использующих виноградное 

сырьё. С этой целью для прогнозирования оценки возможно использование 

алгоритма случайного леса, машины опорных векторов и наивных 
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байесовских методов. Кроме этого, целесообразно использовать нейронную 

сеть для задачи регрессии.  

Abstract: This article analyzes the assessment methods of finished products 

applied in enterprises using grape raw materials. For this purpose, it is possible to 

use the random forest algorithm, support vector machine and naive Bayesian 

methods to predict the evaluation. In addition, it is advisable to use neural network 

for the regression problem. 

Ключевые слова: методы оценки, виноградное сырье, алгоритм, 

опорный вектор, метод Байеса, нейронная сеть. 
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Введение  

Качество является очень важной частью как для потребителей, так и 

для обрабатывающей промышленности. Промышленность увеличивает свои 

продажи, используя сертификацию качества продукции. В настоящее время 

во всем мире напитки из виноградного сырья являются самыми регулярно 

употребляемыми, и отрасли промышленности используют сертификацию 

качества продукции для повышения ее ценности на рынке. Ранее проверка 

качества продукции проводилась в конце производства, это процесс, 

занимающий много времени и требующий много ресурсов, таких как 

потребность в различных людях-экспертах для оценки качества продукции, 

что делает этот процесс очень дорогим. У каждого человека есть свое мнение 

о тесте, поэтому определение качества вина на основе людей-экспертов 

является сложной задачей. 

Методы и материалы 

Есть несколько функций для прогнозирования качества продукции на 

основе виноградного сырья, но все функции не будут иметь значения для 

более точного прогнозирования. 

Можно использовать прогнозирование качества красного вина с 
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использованием его различных атрибутов, а для прогнозирования оценки 

использовать “Random Forest”, машину опорных векторов и наивные 

байесовские методы. Рассчитывается такое измерения производительности, 

как точность, полнота, оценка f1, точность, специфичность и ошибка 

неправильной классификации. Среди этих трех методов достигается 

наилучший результат от метода опорных векторов по сравнению с методами 

случайного леса и наивного Байеса. Точность метода опорных векторов 

67,25%. использовал важные характеристики качества красного и белого 

вина, используя различные алгоритмы машинного обучения, такие как 

линейная регрессия, нейронная сеть и методы опорных векторов. Они 

использовали два способа определения качества продукции на основе 

виноградного сырья. Во-первых, зависимость целевой переменной от 

независимой переменной, а во-вторых, прогнозирование значения целевой 

переменной и вывод о том, что для прогнозирования не нужны все признаки, 

вместо выбора только необходимых признаков для прогнозирования качества 

вина. 

Дахал К. и др. [1] предсказали качество продукции из виноградного 

сырья на основе различных параметров, применяя различные модели 

машинного обучения, такие как жесткая регрессия, метод опорных векторов, 

регрессор с повышением градиента и многослойная искусственная нейронная 

сеть. Они сравнивают производительность моделей для прогнозирования 

качества вина, и на основе их анализа они обнаружили, что регрессор с 

повышением градиента является лучшей моделью по сравнению с другими 

моделями с показателями MSE, R и MAPE 0,3741, 0,6057 и 0,0873 

соответственно. 

Эр и Атасой [2] предложили метод классификации качества красного и 

белого вина с использованием трех алгоритмов машинного обучения, таких 

как k-ближайшее соседство, “Случайный лес” и метод опорных векторов. 

Анализ основных компонентов использовался для функции выбора (Рис. 1) 

[3]. 
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Рисунок 1. Метод случайного леса 

Ли Дж.Э. и др. [4] предложили метод, основанный на дереве решений, 

для прогнозирования качества продукции на основе виноградного сырья и 

сравнения их подходов с использованием трех алгоритмов машинного 

обучения, таких как машина опорных векторов, многоуровневый персептрон 

и BayesNet. Они обнаружили, что предложенный ими метод лучше по 

сравнению с другими заявленными методами. 

П. Аппаласами [5] и др. предсказали качество продукции на основе 

виноградного сырья на основе физико-химических данных. Они 

использовали наборы данных как о красном, так и о белом вине, а также 

применяли дерево решений и наивный байесовский алгоритм. Они 
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сравнивают результаты этих двух алгоритмов и приходят к выводу, что 

подход к классификации может помочь улучшить качество вина в процессе 

производства. 

Обсуждение результатов 

Исходя из исследований других авторов значимость каждого признака 

для прогнозирования качества продукции на основе виноградного сырья еще 

не определена количественно. А с точки зрения производительности текущая 

точность составляет около 67,25%. Таким образом, можно выделить два 

аспекта упомянутых выше проблем. Первый – изучение важности признаков 

для прогнозирования качества продукции на основе виноградного сырья. Во-

вторых, производительность модели прогнозирования можно улучшить, 

используя нейронную сеть с другими обычными классификаторами, 

используемыми в цитируемых выше статьях. 

Заключение 

Целесообразно использовать нейронную сеть для задачи регрессии, но 

для задачи классификации нейронная сеть никогда не использовалась. 

Гипотетически модель прогнозирования продукции на основе виноградного 

сырья может быть улучшена за счет использования нейронной сети. Для 

этого необходимо сбалансировать набор данных, анализировать влияние 

функций и оптимизировать модели классификации посредством настройки 

гиперпараметров. 
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