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Уже второй десяток лет мы каждый день делаем десятки запросов в раз-

личные браузеры. К этому, три года назад добавились нейросети, которые с каж-

дым годом вплетаются в нашу повседневную жизнь, становясь на один уровень 

с браузерными запросами. Чтобы увеличить продуктивность работы как в брау-

зерах, так и с нейросетями, важно знать разницу, между работой каждой техно-

логии с запросами пользователей. 

Появление первой концепции нейросети появились в далеком 1943 году 

Уоррен Мак-Каллоком и Уолтер Питтс, которые предложили математическую 
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модель нейрона, а в конце 50-х Френк Розенблатт разработал персептрон. 

Именно он стал первой реализованной практической моделью реализации 

нейросети. Для описания модели машинного обучения персептрон, ниже рас-

смотрим схему работы. 

 

Рисунок 1 – Схема модели персептрона 

 

Для примера мы возьмем пример обучения нейросети различать яблоки и 

апельсины. Загрузим персептрону фотографии яблок и апельсинов. В свою оче-

редь, паспетрон анализирует их, и соотносит их к яблоку или апельсину. Для бо-

лее точного анализа, оператор добавляет правила анализа изображений, и пас-

петрон повторяет операцию. Данные операции повторяются, пока нейросеть не 

перестанет ошибаться, как с базовыми фотографиями, так и с новыми. 

Данный пример достаточно упрощён, в реальности процесс обучения 

включает в себя гораздо больше переменных, правил и корректировок. Из-за 

скудных вычислительных возможностей, а также не совершенности модели пер-

септрона идею нейросетей пришлось отложить в «дальний ящик». 

Но уже в 1990х годах исследователи добились большего прогресса. Был 

разработан «Метод обратного распространения ошибки». А дальнейшее разви-

тие технической базы – видеокарт, в частности благодаря компьютерным играм. 

Стало возможно создание огромных суперкомпьютеров, а ядра видеокарт, бла-

годаря схожести с нейронами человеческого мозга сделали возможными обуче-

ния таких алгоритмах на петобайтах информации. 
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Если не брать аппаратную часть современных больших языковых модели 

состоят из нескольких ключевых элементов: 

 Входные данные. Это основной запрос, он может быть, как в тексто-

вом виде, так и изображением, видео или аудио. В большей части случаев это, 

текст в форме запроса. Текс запроса разбивается на «токены». Токеном может 

быть, как отдельное слова или знак, так и целое предложение. Далее, «токенам» 

присваиваются вектора, представляющие собой семантические значения «то-

кена», в контексте всего запроса. 

 Параметры. Это настройки, которые влияют на поведение нейросети 

и ее ответы. Такие как, креативность, ключевые слова, максимальный объем сге-

нерированного текста. 

 Формат ответа. Формат выводимого ответа пользователю, например 

таблицей, картиной или текстом. 

После прохождения этих этапов, нейросеть приступает к генерации ответа. 

На основе сгенерированных «токенов» запроса, нейросеть начинает выстраивать 

«токены» ответа, один за другим, выбирая «токен» с самой высокой вероятно-

стью. Набрав полную цепочку «токенов», нейросеть начинает генерировать 

текст, на основе этой цепочки. 

Текстовый запрос в браузер делится на 4 важных шага: 

 Анализ запроса. Пользовательский запрос разбирается на схожие 

«токены» нейросети, слава, знаки пунктуации и целые фразы, называются они 

«ключевые слова запроса». Такие ключевые слова проверяются на опечатки, для 

увеличения точности конечного результата. 

 Индексирование. Проанализировав запрос, сервер браузера начинает 

поиск всего интернет-контента для создания так называемого индекса запроса. В 

итоге этого этапа, браузер составляет список из миллионов веб-страниц. 

 Сортировка результата. В данном этапе браузер анализирует список 

индекс запроса. Сортируя миллионы ссылок, выдает каждому баллы сходства с 

запросом. И веб-сайт с самым большим колличеством баллов попадает на 

первую страницу выдачи по запросу. По такому принципу создаются страницы 

запроса. 

 Вывод результатов. Результат всех вышеперечисленных действия 

выводится на экран пользователю 

Несмотря на разность технологий, многие браузеры начинают использо-

вать технологии нейросетей для выдачи более точной информации. И не только 
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текстовые запросы, новости, видео, контекстная реклама и всплывающие окна, 

все теперь строится на анализе, разных видов и уровней развития, нейросетях. 
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