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Аннотация: Вероятность возникновения катастрофических ситуаций в лесных 

массивах определяется процессами их взаимодействия с окружающей средой. Поэтому 

формирование моделей контроля за состоянием лесов невозможно без системного анализа 

динамики основных климатических характеристик: количества осадков и температуры в 

течение года. В работе предложена статистическая модель динамики вероятности наблюдения 

практического отсутствия суточных колебаний температуры в течение года. Для 

статистического моделирования температурных данных по месяцам применялся метод 

временных рядов. Применяемый подход может стать удобным инструментом в системах 

прогнозирования катастрофических ситуаций в экологических системах. 

Ключевые слова: суточные колебания температуры, состояние лесных массивов, 

статистическое моделирование, функция Гаусса, анализ временных рядов. 

Abstract: The probability of occurrence of catastrophic situations in forest areas is 

determined by the processes of their interaction with the environment. Therefore, the formation of 

models for monitoring the state of forests is impossible without a systematic analysis of the dynamics 

of the main climatic characteristics: precipitation and temperature throughout the year. The paper 

proposes a statistical model for the dynamics of the probability of observing the practical absence of 

daily temperature fluctuations during the year. For statistical modeling of temperature data by months, 
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the time series method was used. The applied approach can become a convenient tool in systems for 

predicting catastrophic situations in ecological systems. 

Keywords: diurnal temperature fluctuations, state of forest areas, statistical modeling, 

Gaussian function, time series analysis. 

 

Леса формируют основу экологической системы обитания человека [1, 2], и 

мониторинг их состояния важен для безопасности жизнедеятельности людей. Действующие 

системы прогноза пожарной опасности в лесных массивах основывают свои выводы на 

результатах мониторинга характеристик окружающей среды (температура, количество 

осадков, распределение влаги в подстилке в текущий момент времени) из-за отсутствия 

описывающих сами естественные экологические системы параметров, которые можно 

измерить приборами с контролируемой точностью [3, 4]. 

В настоящий момент разрабатываются способы автоматизированного контроля за 

состоянием лесов [5, 6]. Для создания приборов контроля за состоянием древостоев, как 

элементов лесного массива, исследуют динамику изменения физических свойств вещества 

древесины стволов или листьев, которые вызываются флуктуациями таких факторов 

окружающей среды, как температура или влажность [7-9]. Например, есть методики для 

оценки жизненного состояния растений, принцип работы которых основан на измерении 

характеристик газообмена в листьях (фотодыхании) [10]. Современные методики успешно 

практикуют использование влагомеров или томографии электрического сопротивления [3,11]. 

Существуют научные исследования корневой силы деревьев с использованием измерителя 

импульсного тока [12]. 

Вышеперечисленные методики формируют массивы данных для анализа динамики 

физических характеристик (влажности, электрического сопротивления и т.д.) в реальном 

времени. При этом они не содержат моделей факторов, которые вызывают эту динамику. 

Исследования флуктуаций внеклеточной разности потенциалов содержат попытки 

моделировать процессы перераспределения электрических зарядов в процессе 

жизнедеятельности растений или изменения влажности почвы [13,14], их результаты 

подтверждают тот факт, что жизнедеятельность лесных массивов определяется прежде всего 

активным взаимодействием древесных растений с окружающей средой. Исследованию 

влияния изменений температуры окружающей среды (суточных изменений при смене дня и 

ночи) на разность потенциалов в стволах деревьев посвящены работы [15-17]. Таким образом, 

системы анализа состояния и прогноза катастрофических ситуаций в лесных массивах 

невозможны без метеорологических наблюдений. 

К настоящему моменту сформированы руководства по метеорологическим приборам и 

методам наблюдений (например, [18]), в которых собрано большое количество методик 

метеорологических измерений. Как показала практика, на репрезентативность наблюдений в 

этой области исследований влияют погрешности измерительных систем, ошибки при 

эксплуатации приборов, в том числе и грамотное обоснование временного режима измерений 

[19]. На современном этапе исследований выбор временного режима для проведения 

измерений может быть осуществлен по результатам анализа основных климатических 

переменных: количества осадков и температуры [20]. Сложность анализа состоит в том, что 
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эти переменные взаимозависимы, а их величины флуктуируют случайно в интервалах, 

которые определяет смена месяцев и сезонов в течение года. При этом большинство баз 

данных содержит информацию об абсолютных значениях температуры, поскольку интересен 

вопрос о вероятности ее аномального значения. Тогда как о взаимовлиянии и динамике 

температуры и влажности больше информации содержит вероятность суточного изменения 

температуры в течение месяца в различные сезоны. 

Целью данной работы является статистическое моделирование временного ряда 

вероятности отсутствия суточных изменений температуры в течение года в рамках 

формализованного моделирования с использованием гауссовских функций. Подобный подход 

позволит выявить закономерности динамики изменения температуры в течение года и на ее 

основе оценить роль подобного моделирования в области диагностики лесных пожаров. 

Согласно общепринятым представлениям, на температуру окружающей среды 

оказывают влияние особенности движения нашей планеты вокруг Солнца (постепенная смена 

сезонов), интенсивность влаговыделения (например, формирование токов транспирации 

летом, весенние грозы и осенние дожди). Поэтому целесообразно выделить основные 

тенденции в динамике величины суточного изменения температуры. Например, в период с 

конца ноября по середину февраля следующего года наиболее вероятной является 

незначительная разность между средней температурой дня (полдень) и вечера (на закате), а 

максимальное значение разности редко превышает 3-4℃. В весенний период вероятность 

значительной по величине разности этих температур (свыше 5℃) станет неуклонно 

возрастать. Тогда как в период с середины мая по середину августа с окончательным 

формированием листвы и травянистого покрова величина силы токов транспирации 

достигают максимума, что стимулирует процессы изменения влажности окружающей среды, 

которая в свою очередь влияет на изменение температуры (летний сезон). Затем наступает 

постепенный осенний спад температуры и ее стабилизация в течение суток (осенне-зимний 

сезон). В рамках такого концептуального представления и с учетом стохастичности суточных 

изменений разности средней температуры дня и вечера моделирование ее динамики следует 

проводить методом временных рядов [21]. 

Объектом исследования для вычислительного эксперимента была выбрана вероятность 

наблюдения суточного изменения температуры величиной в 1℃. С учетом приборной ошибки 

термометра можно считать, что это практически вероятность стабилизации температуры 

окружающей среды в течение суток. Такой выбор обусловлен тем фактом, что подобное 

явление характеризует некоторую стационарность температуры окружающей среды в течение 

дня, которую формирует равновесие реализуемых в окружающей среде процессов. 

Поскольку в каждый из описанных временных сезонов преобладает одна из тенденций, 

то соотношение для формализованного моделирования динамики целесообразно формировать 

суммой трех гауссовских функций, соответствующих осенне-зимнему F1(k), весеннему F2(k) 

и летнему F3(k) сезонам (k – порядковый номер месяца с начала года): 

F(k) = F1(k) + F2(k) + F3(k). (1) 

Каждая из функций Fi(k) содержит три параметра Ai, αi, σi, которые характеризуют 

максимальную вероятность наблюдения, математическое ожидание распределения 
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вероятности и величину дисперсии соответственно. Поэтому соотношение для 

формализованного моделирования запишется в форме 
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Соотношение (2) является основой для определения параметров функций Гаусса для 

каждого из сезонов путем сопоставления результатов вычислительного эксперимента с 

данными мониторинга Gismeteo [20]. 

Для обработки данных мониторинга Gismeteo для города Воронежа была разработана 

программа (свидетельство государственной регистрации программы для ЭВМ №2020661824) 

по формированию распределения вероятности наблюдения разности температур по месяцам. 

Были обработаны данные с 2010 по 2020 год (см. рисунок 1). Определение параметров 

функций Гаусса осуществлялось с помощью критерия эффективности Нэша-Сатклиффа (ME) 

[22], который традиционно используется в экологических моделях: 
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где Fk
emp = Nin/N – вероятность наблюдения разности температур дня и вечера в интервале от –

1 до 1 градуса (Nin – число дней месяца, в которые температура практически не менялась; 

N – общее число дней в k-ом месяце от начала года); Fk – результаты вычислительного 

эксперимента (по соотношению (2)); Fmean – среднее значение Fk
emp в k-ом месяце. Величина 

критерия ME не может быть больше единицы. Причем чем она ближе к максимальной, тем 

модель больше соответствует идеальному описанию данных. Если величина ME → 0, то 

модель соответствует качеству описания, которое совпадает со средним значением. Если 

величина ME < 0, то модель не пригодна для описания данных. 

Вычислительный эксперимент состоял в том, чтобы определить параметры функций 

Гаусса из условия максимальности критерия Нэша-Сатклиффа (МЕ). Результаты за пять 

выборочных лет приведены в таблице 1 вместе с величиной критерия (графическое 

изображение сопоставления показано на рисунке 1). Поскольку величина критерия входит в 

доверительный интервал ME = 0,9561 ± 0,024, то модель можно считать достаточно 

пригодной для анализа вероятности относительной стационарности температуры в течение 

месяца. 

Таблица 1 – Результаты определения параметров функций Гаусса 

Год α3 σ3 A3 α2 σ2 A2 α1 σ1 A1 ME 

2010 5,40 0,75 12,90 1,90 1,13 32,14 12,00 2,00 51,61 0,9593 

2011 6,30 0,46 23,33 1,20 1,70 45,16 12,00 1,80 67,74 0,9266 

2012 7,75 0,49 12,90 1,19 2,10 51,00 11,35 0,95 60,00 0,9502 

2015 6,50 0,70 19,36 1,00 1,30 64,52 11,80 1,20 51,61 0,9747 

2020 6,40 1,00 9,00 0,73 1,50 71,00 11,30 0,80 67,00 0,9697 
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Рисунок 1 – Сопоставление результатов вычислительного эксперимента и обработки данных 

мониторинга Gismeteo 

 

Таким образом, временной ряд исследуемой вероятности содержит три максимума, 

соответствующих каждому сезону (см. рис. 1). При этом минимумы распределения 

вероятности отсутствия суточных флуктуаций температуры уникальны для каждого года. 

Следовательно, выбор временного режима для прибора, принцип которого основан на 

существенной величине суточной флуктуации температуры, необходимо определять на 

выявлении минимума функции F(k). Анализ метеорологических наблюдений показывают, что 

наиболее благоприятный режим для работы прибора [15] приходится на интервал с апреля по 

июнь и август. 

По результатам вычислительного эксперимента были построены гауссовские функции 

для летнего и весеннего сезонов (см. рис. 2 и 3). 

 

  

Рисунок 2 – Распределение вероятности 

для летнего сезона 

Рисунок 3 – Распределение вероятности 

для весеннего сезона  

 

Очевидно, что функции F3(k) существенно изменяются год от года. Этот ожидаемый 

факт обусловлен тем, что стабилизацию температуры в период от середины мая до сентября 

во многом определяет равновесие процессов влагопереноса в окружающей среде и 

увеличение, а затем медленное сокращение длительности дня и, следовательно, уменьшение 
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потребления солнечной энергии. Закономерности этих процессов определяют запасы влаги в 

лесном массиве, величины токов транспирации и количество испаряемой воды, заморозки и 

многое другое. Таким образом, параметры модельной функции определяются целым 

комплексом взаимовлияющих процессов, которые в свою очередь формируют процессы 

предыдущего сезона. 

При явной изменчивости функции F3(k) от года к году наблюдаются и некоторые общие 

закономерности. Например, с 2011 года до первой четверти мая вероятность отсутствия 

суточных флуктуаций практически равна нулю. Поскольку именно в середине мая 

формируется листва в южной части России, то этот факт можно объяснить влиянием на 

величину исследуемой вероятности процессов формирования токов транспирации и, 

следовательно, интенсивности испарений влаги в окружающую среду. Отклонения функции 

для 2010 года коррелирует с тем фактом, что именно в августе этого года в Воронеже и 

Воронежской области наблюдались серьезные пожары. В 2010 году уже в июле наблюдалась 

катастрофически низкая влажность воздуха. Поэтому в период летнего солнцестояния и в 

начале июля вероятность отсутствия флуктуаций для этого года практически равна нулю, 

тогда как в другие годы она существенно отличается от нуля (см. рис. 2). 

Распределение вероятности отсутствия суточных флуктуаций температуры в весенний 

сезон тоже уникально для каждого года (см. рис. 3). Например, в 2012 году у функции F2(k) 

наблюдается самая большая дисперсия из представленных (см. табл. 1), что во многом 

определяет смещение наиболее вероятного наблюдения отсутствия суточных флуктуаций в 

летний период на конец лета и начало осени. Это предположение подтверждает явное 

смещение максимумов F3(k) с ростом величины дисперсии F2(k) для 2015-го, 2020-го и 2011-

го года. Эту закономерность можно объяснить тем очевидным фактом, что плавное 

уменьшение вероятности отсутствия флуктуаций суточной температуры, говорит об 

относительно стационарном процессе нагревания окружающей среды и более позднем 

формировании лиственного и травяного покрова и, следовательно, более позднего 

установления процесса активного испарения. 

На основании проведенных исследований можно сделать следующие выводы: 

– распределение вероятности практического отсутствия суточных флуктуаций 

температуры окружающей среды можно успешно моделировать функциями Гаусса в рамках 

метода временных рядов; 

– в результате вычислительного эксперимента по сопоставлению модели и данных 

мониторинга Gismeteo можно получить параметры распределения вероятности отсутствия 

суточных флуктуаций температуры, величина которых уникальна для каждого года; 

– анализ вероятности отсутствия суточных флуктуаций во многом определяет 

временной режим использования приборов, принцип действия которых основан на 

существенной величине колебаний температуры в течение дня; 

– в рамках предложенного подхода можно определять особенности взаимовлияния 

жизнедеятельности лесных массивов и процессов в окружающей среде; 

– рассмотренный метод формализованного моделирования может стать основой для 

способов прогнозирования вероятности лесных пожаров в летний сезон по метеоданным 

весеннего сезона. 
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В заключение отметим, что предложенный подход открывает ряд возможностей для 

формирования представлений о процессах взаимодействия лесных массивов с окружающей 

средой, определения временных режимов приборов, принцип которых основан на процессах, 

вызванных суточными флуктуациями температуры, и может стать удобным инструментом для 

прогнозирования катастрофических ситуаций в экологических системах. 
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